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1.조금덜똑똑한추천



1.1 정교한추천, 부담스럽다

개인화추천의아쉬움

- 너무정교한추천에서오는거부감
- 대체로늘같은종류의추천컨텐츠
- 변경할수없는추천주제

개인화추천에서오는불만을어떻게해결해줄수있을까?



1.2 조금덜똑똑한추천

더유연한추천

- 개인화추천보다는포괄적인추천제공
- 모델이파악한사용자취향을확인할수있게제공
- 파악한취향을사용자가수정할수있게하는기능제공



2.기반데이터와알고리즘



2.1 데이터소개

영화데이터

- 영화의기본정보사용

- 영화장르
- 제작날짜
- 러닝타임
- 개봉일
- 사용자피드백참여인원



2.2 Knowledge Graph 및사용알고리즘소개

Knowledge Graph

- 정보를기반으로만들어진그래프



2.2 Knowledge Graph 및사용알고리즘소개

Graph 알고리즘

- Social Network Analysis Algorithm
- Degree Centrality
- Betweenness Centrality
- Closeness Centrality
- Eigen Centrality
- Page Rank Centrality



2.2 Knowledge Graph 및사용알고리즘소개

Page Rank

- 중요도를연결된 Node로나누어가지는방식
- 구글의웹사이트페이지중요도측정에
쓰였던알고리즘

- Localized 된적용이가능

출처 :Google wikipedia



3.영화취향추천모델



3.1 Knowledge Base 구조화및분석

영화데이터 Knowledge Graph

- Node: MOVIE, GENRE, NATION, PERSON
- Relation: 양방향연결

타이틀

개봉일

사용자피드백참여인원



3.1 Knowledge Base 구조화및분석

최신개봉일분석

최신개봉일 counting line plot 최신개봉일 counting line plot

데이터품질및
서비스품질을위해
대략 85% 데이터제거



3.1 Knowledge Base 구조화및분석

장르분석

Main Genre

Sub Genre



3.1 Knowledge Base 구조화및분석

장르분석

불균형한데이터



3.1 Knowledge Base 구조화및분석

인물데이터분석

한영화에출연한배우수 영화의참여감독수

기준값보다큰
이상치제거



3.2 영화추천모델구조제작

Needs

- 영화를선택하면사용자의취향장르가노출될것
- 해당취향장르들의가중치를수정할수있을것
- 취향장르에맞는영화가추천될것



3.2 영화추천모델구조제작

사용자가영화선택

취향추출모델

입력된영화에대해 Page Rank 적용

사용자의취향장르추출



3.2 영화추천모델구조제작

사용자의취향장르

추천영화추출모델

입력된장르에대해 Page Rank 적용

취향장르에알맞는영화추천



3.3 영화추천모델제작및개선

Explainable Page Rank

- 취향장르가중치비율을조정했을때추천영화도변경되어야한다
- Page rank 점수를입력받는취향장르별로기록
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3.3 영화추천모델제작및개선

Page Rank만적용한결과

- 난해한영화추천
- 새로운영화가추가되어도변화가없는결과
- 대중성, 최신성반영이필요



3.3 영화추천모델제작및개선

관심도반영

- 대중성반영
- 감정과는관련없이, 충분히관심을받은작품인가?를파악하는것이목표

Log scale



3.3 영화추천모델제작및개선
영화추천결과



3.3 영화추천모델제작및개선

최신성반영

- 개봉년도데이터를적용해포괄적으로최신성적용
- 최근개봉영화와관련된 needs 만족을위해최근개봉일데이터적용



3.3 영화추천모델제작및개선
영화추천결과



3.3 영화추천모델제작및개선

유사함

장르가중치반영시추천영화의변화



3.3 영화추천모델제작및개선

장르가중치반영이잘작동하지않는이유

- 합계점수의영향력이과도하게큼
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3.3 영화추천모델제작및개선

영화별장르선호도비율화

- 각영화에서장르의영향력을비율화하여사용자가중치반영
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3.3 영화추천모델제작및개선
장르가중치반영시추천영화의변화



3.3 영화추천모델제작및개선

결과
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4.취향추천시스템구조



4.1 모델의연산시간

필요한연산의종류

- 선택한영화에서취향을
- 취향에서추천할영화를
- 사용자별취향을변경했을때영화를



4.1 모델의연산시간

Page Rank

- 12개의 Object에서부터계산을시작하면

- 취향추출 3171ms
- 키워드추출 2622ms
- 추천영화추출 3739ms
- 총 10초이상소요

모두실시간으로실행하기에는플랫폼이버티기어렵다



4.2 3단계구조

항상공통된계산

- 선택한영화에서취향을뽑는부분
- 취향에서추천영화를뽑는부분

별개로분리된계산

- 상세취향별추천영화계산

모든조합
정기

업데이트

점수를
저장!



4.2 3단계구조

1단계: 영화 -> 취향



4.2 3단계구조

2단계:취향장르 ->영화



4.2 3단계구조

3단계: 취향추천영화

추천



5.적용된데이터 Flow



5.1 구성요소 / 데이터 Flow

핵심요소는 GraphDB, KV Store

- 정기데이터흐름
- 즉각적인데이터흐름



5.2 정기업데이트

1단계 : 영화 -> 취향

선택가능한

영화조합리스트

모델취향연산



5.2 정기업데이트

2단계 : 취향장르 -> 영화

조합가능한

장르취향

모델추천영화



5.2 정기업데이트

3단계 : 추천

모델취향연산

추천영화

모델추천영화

사용자고유값

리스트

사용자취향정보

장르기반추천영화획득

장르기반추천영화요청

추천



5.3 상시업데이트

사용자취향획득

모델취향연산

사용자선택영화

사용자취향

정보등록

장르,취향점수등제공

선택한영화기반취향요청

사용자고유값

리스트

사용자고유값리스트저장

Key: 사용자고유값



5.3 상시업데이트

사용자취향별추천

추천영화

사용자고유값

리스트

장르기반추천영화획득

장르기반추천영화요청

추천

모델추천영화 사용자취향정보



5.4 조회

사용자추천영화조회

추천영화

사용자고유값

리스트

추천

모델추천영화 사용자취향정보

조회



Thank You


